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Abstract. Die Bedeutung von Korpusarbeit und korpuslinguistischen Methoden nimmt
in der linguistischen Forschung und im DaF-Unterricht stetig zu, da sie eine umfassende
und systematische Analyse sprachlicher Phinomene ermdglichen. Héufig arbeiten For-
scherinnen und Forscher dabei mit einer Vielzahl von Korpora, die unterschiedliche Da-
tensdtze und Strukturen aufweisen. Eine zentrale Herausforderung besteht in der Vielfalt
der jeweils eingesetzten Abfragesysteme. Diese sind oft komplex und heterogen, sodass
ein erheblicher Zeitaufwand erforderlich ist, um ihre Funktionsweise zu verstehen und
sie effektiv zu nutzen. Die damit verbundene Vielfalt kann die Suche nach spezifischen
sprachlichen Mustern oder Phanomenen sowohl fiir erfahrene Nutzerinnen und Nutzer
als auch fiir Anfangerinnen und Anfénger erschweren und frustrierend machen, da um-
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fangreiche Einarbeitungszeiten in die jeweiligen Abfragesprachen notwendig sind. An-
gesichts dieser Herausforderungen kann die Integration von KI als Werkzeug zur Formu-
lierung von Suchanfragen in Korpora kiinftig eine entscheidende Rolle spielen.

Vor diesem Hintergrund untersucht der vorliegende empirische Beitrag das Potenzial
KlI-gestiitzter Systeme zur Formulierung Suchanfragen in COSMAS II. Grundlage der
Untersuchung bilden 50 typische korpuslinguistische Suchaufgaben unterschiedlicher
Art, die von unerfahrenen Nutzerinnen und Nutzern ohne computerlinguistische Vor-
kenntnisse formuliert werden. Die Kl-generierten Abfragen werden hinsichtlich ihrer
formalen Korrektheit, Prizision und Funktionalitdt analysiert.

Methodisch basiert die Studie auf einer qualitativen Auswertung der Abfrageergebnisse.
Die Ergebnisse zeigen, unter welchen Bedingungen KI als unterstiitzendes Werkzeug bei
der Korpusabfrage eingesetzt werden kann und wo ihre Grenzen liegen. Dariiber hinaus
wird diskutiert, welche Informationen der KI zur Verfiigung stehen miissen, um korpus-
linguistische Suchprozesse effektiv zu unterstiitzen.

Schliisselworter: KI, Formulierung von Korpusabfragen, Korpora, korpuslinguistische
Methoden, DaF, COSMAS 11

Artificial intelligence as a support tool for corpus query formulation

Abstract. The importance of corpus work and corpus-linguistic methods is steadily in-
creasing in linguistic research and in the field of German as a Foreign Language (GFL),
as they enable a comprehensive and systematic analysis of linguistic phenomena. Re-
searchers often work with a large number of corpora that differ in their datasets and
structures. One challenge in this work, however, is the diversity of query systems used
across individual corpora. These systems can be complex and heterogeneous, which of-
ten requires a considerable amount of time to understand their functionality and use them
effectively. This diversity can make the search for specific linguistic patterns or phenom-
ena difficult and frustrating for both experienced users and beginners, as a great deal
of time must be spent familiarizing oneself with the particularities of individual query
systems. In response to these challenges, the integration of Al as a tool for formulating
search queries in corpora may play a decisive role in the future.

In this context, the present empirical contribution examines the potential of Al-support-
ed systems for formulating complex search queries in COSMAS II. The study draws on
50 typical corpus-linguistic search tasks of different types, formulated by inexperienced
users without prior knowledge of computational linguistics. The Al-generated queries
are analyzed with regard to their formal correctness, precision, and functionality.
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Methodologically, the study is based on a qualitative analysis of the query results. The
results indicate the conditions under which Al can be used as a supportive tool in corpus
querying and where its limitations lie. The contribution also discusses what information
needs to be available to the Al in order to effectively support corpus-linguistic search
processes.

Keywords: Al corpus query formulation, corpora, corpus-linguistic methods, GFL,
COSMAS 11

1 Einleitendes

Die fortschreitende Digitalisierung pragt zunehmend alle Bereiche der Wissenschaft und
verdndert auch die Methoden und Fragestellungen innerhalb der Sprachwissenschaft
grundlegend (McShane & Nirenburg 2021, 7). Insbesondere die computergestiitzte Kor-
puslinguistik hat sich zu einem zentralen Forschungsfeld entwickelt, da sie es ermog-
licht, Sprache auf der Grundlage umfangreicher, authentischer Datensammlungen empi-
risch zu untersuchen. Korpora stellen damit eine essentielle Ressource fiir die Analyse
sprachlicher Strukturen, Entwicklungen und Gebrauchsweisen dar.

Eine der grofiten Herausforderungen in der praktischen Arbeit mit Korpora besteht je-
doch darin, addquate Forschungsanfragen zu formulieren, um spezifische sprachliche
Phianomene gezielt zu untersuchen. Das Erstellen solcher Korpusanfragen erfordert nicht
nur Kenntnisse in Logik und Linguistik, sondern auch ein Verstdndnis der technischen
Anfragesprachen, die von verschiedenen Korpusplattformen verwendet werden (Hunton
2006, 241). Diese Anforderungen erschweren insbesondere Einsteigerinnen und Einstei-
gern den Zugang zu den Daten und kdnnen den Lernprozess erheblich verlangsamen.

Vor diesem Hintergrund gewinnt die Frage an Bedeutung, inwiefern aktuelle Entwick-
lungen im Bereich der KI den Umgang mit Korpora vereinfachen und zugénglicher ge-
stalten konnen. Large Language Models (LLMs) wie ChatGPT bieten durch ihre dialo-
gische Struktur und ihr Verstdndnis natiirlicher Sprache das Potenzial, niedrigschwellige
Unterstiitzung bei der Formulierung und Interpretation von Korpusanfragen zu leisten.
Ziel dieses Beitrags ist es daher, zu untersuchen, wie solche Modelle eingesetzt werden
konnen, um Barrieren bei der Arbeit mit Korpusdaten zu verringern und den Zugang zu
sprachwissenschaftlichen Ressourcen zu erleichtern.

Im Zentrum der Untersuchung steht das Korpusverwaltungssystem COSMAS II (Leib-
niz-Institut fiir Deutsche Sprache (IDS), Corpus Search, Management and Analysis
System), das eine zentrale Rolle in der Korpusforschung im deutschsprachigen Raum
einnimmt. Die Plattform bietet Zugang zu einer Vielzahl synchroner und diachroner
Korpora und ermdglicht so die Analyse der deutschen Sprache in unterschiedlichen
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historischen und gegenwiértigen Kontexten. Trotz dieser umfangreichen Funktionalitét
stellt die Komplexitit der zugrunde liegenden Abfragesyntax und der begleitenden Do-
kumentation fiir viele Nutzende eine erhebliche Hiirde dar. Die verfiigbaren Anleitun-
gen umfassen zahlreiche Webseiten mit detaillierten Erlduterungen und Beispielen!, was
insbesondere fiir unerfahrene Nutzende eine kognitive Uberforderung darstellen kann,
zumal die Materialien nicht immer in der Muttersprache der Anwenderinnen und An-
wender verfasst sind. Der effiziente Umgang mit COSMAS II setzt daher nicht nur Zeit
und Geduld, sondern auch eine ausgepriagte Fahigkeit zum logischen und strukturellen
Denken voraus.

Aus diesen Beobachtungen ergibt sich ein klarer Forschungsbedarf: Es gilt zu kléren,
inwiefern Kl-gestiitzte Systeme dazu beitragen konnen, die Nutzung von COSMAS 11
zu erleichtern, indem sie komplexe Strukturen verstdndlicher machen und die Formulie-
rung linguistisch praziser Abfragen unterstiitzen.

Dieser Beitrag ist das Ergebnis eines zweimonatigen wissenschaftlichen Praktikums?,
das im Sommer 2024 vom Litauischen Wissenschaftsrat (Lietuvos mokslo taryba) unter-
stiitzt und an der Universitét Vilnius erfolgreich durchgefiihrt wurde.

2 Kurzer Uberblick iiber den aktuellen Forschungsstand

Die aktuelle Forschung betont zunehmend die Bedeutung digitaler Kompetenz als zen-
trale Voraussetzung fiir den erfolgreichen Einsatz von Kiinstlicher Intelligenz (KI) im
Sprachunterricht und Sprachlernen. Mit der jlingsten Verbreitung benutzerfreundlicher
generativer KI-Werkzeuge (z. B. ChatGPT) hat der Einsatz von KI und insbesondere Ge-
nerativer KI (GenAl) im Bildungsbereich erheblich an Bedeutung gewonnen (vgl. Curry
& McEnery 2025, 241). Unter digitaler Kompetenz wird dabei nicht nur die Fahigkeit
verstanden, digitale Technologien zu nutzen, sondern auch, sie kritisch zu bewerten,
reflektiert einzusetzen und gegebenenfalls selbst zu gestalten. Diese Kompetenz umfasst
verschiedene Dimensionen, die in der Forschung als Kernbereiche beschrieben werden:
das Erkennen und Verstehen digitaler Technologien, die Anwendung und Bewertung
ithrer Funktionen, die ethisch verantwortungsvolle Navigation in digitalen Umgebungen
sowie die Fahigkeit, selbst digitale Inhalte zu erstellen. Ein hohes Ma@ an digitaler Kom-
petenz gilt als Voraussetzung dafiir, dass Lehrkréfte und Lernende Kl-basierte Werkzeu-
ge effektiv, sicher und didaktisch sinnvoll in den Unterricht integrieren kdnnen.

I Online Hilfe zu COSMAS II Suchanfragen ist unter https://www?2.ids-mannheim.de/cos-
mas2/win-app/hilfe/suchanfrage/ zu finden. Man kann eines der acht moglichen Themen auswih-
len: grafische Eingabe, Zeileneingabe, Morph-Assistent, Auswahllisten, Wortformlisten, Statis-
tik, Sonderzeichen und reguldre Ausdriicke.

2 Informationen zu finanzierten Sommerpraktika sind unter https://Imt.lrv.1t/lt/veiklos-
sritys/mokslo-finansavimas/karjeros-mobilumo-sklaidai-skatinimo-priemones/studentu-tyrimai-
vasaros-metu/ zu finden.
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Mehrere Studien zeigen, dass Lehrkréfte durch den gezielten Ausbau digitaler und tech-
nologischer Fahigkeiten ihre Unterrichtspraxis verbessern und Lernprozesse stirker per-
sonalisieren konnen. Dadurch lassen sich Lernumgebungen schaffen, die sowohl mo-
tivierend als auch adaptiv auf die individuellen Bediirfnisse der Lernenden eingehen
(Kohnke et al. 2023; Pokrivcédkova 2019). Besonders im Zusammenhang mit KI-An-
wendungen erdffnet digitale Kompetenz neue Moglichkeiten der Unterrichtsgestaltung,
etwa durch automatisiertes Feedback, adaptive Lernsysteme oder interaktive Kommuni-
kationswerkzeuge. Lehrkrifte mit hoherer digitaler Kompetenz sind besser in der Lage,
die Funktionsweisen von KI-Werkzeugen zu verstehen und diese gezielt in sprachdidak-
tische Szenarien einzubinden.

Forschungsarbeiten zeigen jedoch auch, dass viele Lehrende und Lernende bislang nur
iiber begrenzte Erfahrungen und Kenntnisse im Umgang mit KI-gestiitzten Anwendun-
gen verfiigen. So belegen empirische Studien, dass sowohl das Wissen liber KI-Systeme
als auch die praktische Anwendungskompetenz vieler Nutzerinnen und Nutzer noch un-
zureichend ausgeprigt sind. Trotz dieser Defizite zeigen Lehrkrifte eine grundsatzlich
positive Einstellung gegeniiber computer- und KI-gestiitztem Lernen. Frithere Untersu-
chungen im Bereich des Computer-Assisted Language Learning (CALL) und des darauf
aufbauenden Intelligent CALL (ICALL) belegen, dass Lehrkrifte neuen Technologien
gegeniiber offen sind und ihr Potenzial zur Férderung sprachlicher Lernprozesse aner-
kennen (Heift & Schulze 2007, 63).

3 Methodische Ansiitze zur Integration von KI in die Korpusforschung

Am Anfang der vorliegenden Untersuchung stand die Hypothese, dass der Einsatz von
Kl-basierten Systemen wesentlich dazu beitragen kann, komplexe Abfrageprozesse zu
vereinfachen, die Bedienbarkeit von Korpusplattformen zu verbessern und den Zugang
zu linguistischen Daten fiir eine breitere Nutzendengruppe zu erleichtern.

Die im Rahmen der Untersuchung identifizierten methodischen und technischen Heraus-
forderungen verdeutlichen zugleich, dass die Integration von LLMs in komplexe Kor-
pusverwaltungssysteme wie COSMAS Il gegenwiértig noch erhebliche Entwicklungsar-
beit erfordert. Ein Vergleich mit bestehenden Lésungen aus anderen Sprachrdumen zeigt
jedoch, dass niedrigschwellige Zuginge grundsitzlich realisierbar sind. So entwickelten
Mili¢ka und Sebestova (2024) eine Anwendung, die Korpusrecherchen im Tschechi-
schen Nationalkorpus ermdglicht. Dieses Korpus ist im Gegensatz zu COSMAS II ohne
vorherige Anmeldung zugénglich und bietet damit insbesondere fiir unerfahrene Nut-
zende einen deutlichen Vorteil. Die dokumentierten Ergebnisse und die erprobte Anwen-
dung veranschaulichen, dass praktikable Ansétze existieren, um die Barrieren zwischen
Nutzenden und Korpussystemen zu verringern (Milicka & Sebestova). Daraus lsst sich
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ableiten, dass bei entsprechender technischer Anpassung auch fiir COSMAS 1I die Ent-
wicklung eines benutzerfreundlicheren, KI-gestiitzten Zugangs denkbar ist.

In folgenden Unterkapiteln werden verschiedene mogliche Ansétze vorgestellt. Im Mit-
telpunkt steht die Frage, inwiefern diese Technologien den Forschungsprozess nicht nur
effizienter, sondern auch inklusiver gestalten konnen, indem sie den Zugang fiir Perso-
nen ohne vertiefte technische Kenntnisse erleichtern.

Dartiber hinaus werden die jeweiligen Vor- und Nachteile unterschiedlicher KI-basierter
Methoden diskutiert und ihre Anwendbarkeit im akademischen Lehr- und Lernkontext
kritisch bewertet. Ziel ist es, ein differenziertes Verstdndnis der Potenziale und Grenzen
solcher Verfahren zu entwickeln.

3.1 Von der Idee zum ausgewerteten Ergebnis

Ein naheliegender Ansatz besteht darin, Forschungsanfragen in natiirlicher Sprache zu
formulieren und die entsprechenden Ergebnisse automatisiert durch COSMAS II ausge-
ben zu lassen. Eine derartige Losung wére ideal, da sie die Nutzenden von der Notwen-
digkeit entbindet, sich intensiv mit der spezifischen Korpusanfragesprache auseinander-
zusetzen. So konnte beispielsweise eine Eingabe wie Ich méchte alle Verwendungen des
Suffixes -ung in Verbindung mit Negationsprdfixen finden automatisch in eine korrek-
te COSMAS II-Abfrage iibersetzt und ausgefiihrt werden. Fragt man eine KI entspre-
chend, erhilt man folgende Antwort: Ja — ich kann dir die Suchintention in eine korrekte
COSMAS-1I-Abfrage iibersetzen. Ausfiihren (also tatsédichlich im DeReKo/COSMAS 11
laufen lassen) kann ich hier allerdings nicht, weil ich keinen direkten Zugriff auf dein
COSMAS-1I-Konto bzw. die Korpora habe.

Wenn du orthografisch nach Wértern suchst, die mit einem Negationsprafix beginnen und auf .....ung”

enden, ist #ReG() dafiir am passendsten: www2ids-mann..

cosmas @ Code kopieren
#REG( ~(un|in|im|il|ir|non)-?.*ung$ )

Was das macht
e A(un|in|im|il|ir|non) = Wortanfang mit einem der Prafixe
e -? = optionaler Bindestrich (falls mal ,un-...” geschrieben wird)

e .*ung$ = endet auf ,ung” wwzigs-mann..

Tipp: Stell in COSMAS Il (Optionen) am besten GroB-/Kleinschreibung ignorieren, damit du nicht extra

[uu] etc. bauen musst. (Die Wirkung von GroB-/Klein hangt bei #ReG() von der Option ab.)  wwzids-mann..
Abbildung 1. Darstellung einer von ChatGPT generierten COSMAS-II-Abfrage
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Die Abbildung 1 zeigt die vom ChatGPT empfohlene Verwendung des reguldren Aus-
drucks #REG("(unl|in|im|il|irlnon)-?.*ung$) sowie eine schrittweise Erlduterung der
einzelnen Bestandteile der Regex-Abfrage (Wortanfang, Prifixauswahl, optionaler Bin-
destrich und Suffix). Ergéinzend enthélt die Antwort von ChatGPT einen Hinweis zur
empfohlenen Deaktivierung der GroB3- und Kleinschreibung in den COSMAS-II-Optio-
nen, um die Abfrage zu vereinfachen.

Die praktische Umsetzung dieses Ansatzes erweist sich, wie aus der Antwort des Bots
hervorgeht, als mit erheblichen Herausforderungen verbunden. Fiir eine direkte Interak-
tion mit COSMAS 11 wird eine Application Programming Interface (API) benotigt. Dies
erfordert nicht nur Programmierkenntnisse, etwa in Python, sondern auch ein vertief-
tes Verstindnis der Funktionsweise von ChatGPT und der Entwicklung entsprechender
Anwendungen (OpenAl 2024). Hinzu kommt, dass COSMAS II nur mit einem aktiven
Benutzer-Login zugéinglich ist, was zusitzliche Anforderungen an Authentifizierung und
Zugriffsrechte stellt.

Aufgrund dieser technischen und administrativen Hiirden ist dieser Ansatz zwar kon-
zeptionell iiberzeugend, in der praktischen Umsetzung jedoch nicht niedrigschwellig
realisierbar und somit fiir die Mehrheit der Studierenden kaum geeignet.

3.2 Von der Idee zum fertigen Code

Ein alternativer Ansatz besteht darin, aus einer natiirlichsprachlichen Anfrage automa-
tisch den entsprechenden Code in der COSMAS II-Anfragesprache zu generieren. Bei-
spielsweise konnte die Eingabe Ich mochte alle Worter mit Negationsprdfix und der
Endung -ung finden in den formalen Ausdruck (ver oder anti* oder un* oder non* oder
des* oder ent*) und ung Ubersetzt werden. Dieser Ansatz hat den Vorteil, dass er die
Komplexitit der formalen Anfragesprache reduziert und den Nutzenden unterstiitzt, pra-
zisere und effektivere Anfragen zu formulieren.

Gleichzeitig bestehen jedoch auch hier Herausforderungen. Natiirlichsprachliche Ein-
gaben sind hdufig mehrdeutig oder unprizise, was zu fehlerhaften oder unvollstindigen
Abfragen fiihren kann, insbesondere bei komplexeren linguistischen Fragestellungen
mit mehreren Suchparametern oder Abhédngigkeiten. Zwar liefert die kostenpflichtige
Version von ChatGPT (zum Zeitpunkt der durchgefiihrten Untersuchung GPT-4.0) bei
gezielten Anweisungen und Beispielen in der Eingabezeile deutlich bessere Ergebnisse,
dennoch bleibt eine manuelle Uberpriifung und gegebenenfalls Korrektur der generier-
ten Abfragen unverzichtbar.
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3.3 Prizisierung der Eingabeformulierung

Um die Wahrscheinlichkeit von Missverstdndnissen zu reduzieren, kann die Anfrage ex-
pliziter und strukturell klarer formuliert werden. Beispielsweise lieBe sich anstelle einer
freien Eingabe der Satz Suche nach den Vorsilben ver-, anti-, un-, non-, des- und ent- in
Verbindung mit der Endsilbe -ung verwenden. Eine derart prazise Formulierung tragt zur
besseren Interpretierbarkeit bei und kann die Genauigkeit der resultierenden COSMAS
II-Abfragen erhohen.

Obwohl dieser Ansatz insbesondere bei einfacheren Suchanfragen zu einer Verbesserung
fiihrt, stofBt er bei komplexeren linguistischen Strukturen an seine Grenzen. Die KI kann
Schwierigkeiten haben, die erforderliche logische Struktur, Operatoren und Platzhalter
korrekt zu kombinieren, insbesondere wenn abstraktere linguistische Konzepte einbezo-
gen werden. Folglich bleiben auch in diesem Fall eine ergénzende Anleitung sowie eine
kritische Nachkontrolle durch die Nutzenden erforderlich.

3.4 Verwendung einer halbcodierten Eingabesprache

Ein deutlich erfolgversprechenderer Ansatz besteht in der Verwendung einer halbcodier-
ten Sprache, die Elemente der formalen COSMAS II-Anfragesprache in vereinfachter
und informeller Weise abbildet. Eine entsprechende Eingabe konnte etwa lauten Suche
nach: (Vorsilben: ver-, anti-, un-, non-, des-, ent-) in Verbindung mit (Endung: -ung).
Durch die Nutzung von Klammern und Interpunktion werden die Beziehungen zwischen
den Elementen deutlicher und Missverstdndnisse reduziert.

Dieser Ansatz flihrt in der Regel zu zuverlédssigeren Ergebnissen, da die KI durch die
strukturelle Vorgabe klarere Hinweise auf bendtigte Operatoren und Platzhalter erhélt.
Dennoch bleibt ein gewisses Fehlerpotenzial bestehen, insbesondere in Bezug auf die
prizise Wahl der Operatoren und deren korrekte Positionierung. Eine nachtrigliche
menschliche Kontrolle und gegebenenfalls Anpassung der generierten Abfragen ist da-
her weiterhin notwendig.

3.5 Vom Code zur erklirten Abfrage

Ein besonders lernforderlicher Ansatz besteht darin, einen funktionierenden Code in der
COSMAS II-Anfragesprache als Eingabe zu verwenden und durch die KI eine erldutern-
de Beschreibung seiner Funktionsweise generieren zu lassen. So konnte etwa der Aus-
druck (ver oder anti* oder un* oder non* oder des* oder ent*) und ung von der KI fol-
gendermallen interpretiert werden: Diese Anfrage sucht nach allen Wértern, die mit den
Prifixen ver-, anti-, un-, non-, des- oder ent- beginnen und mit dem Suffix -ung enden.
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Diese Methode bietet erhebliche Vorteile in Bezug auf Versténdlichkeit und Genauig-
keit, da sie auf bereits funktionierendem Code basiert. Insbesondere fortgeschrittene
Versionen von ChatGPT, wie GPT-4.0 oder hohere, ermoglichen die Generierung prézi-
ser und nachvollziehbarer Erkldarungen, die das Verstindnis der Anfragesprache und der
Funktionsweise von COSMAS II nachhaltig férdern konnen.

Dariiber hinaus ist dieser Ansatz fiir Studierende mit grundlegenden Kenntnissen der
COSMAS II-Syntax und einem Versténdnis fiir linguistische Operatoren gut umsetzbar
und bietet eine praxisnahe Moglichkeit, analytische und technische Kompetenzen zu
verbinden.

3.6 Zwischenfazit

Die analysierten und oben beschriebenen Ansitze zeigen, dass der Einsatz von KI in der
Korpusarbeit unterschiedliche Potenziale bietet, deren Nutzen jedoch stark von der Form
der Interaktion abhangt. Wéhrend vollstindig automatisierte Losungen derzeit technisch
und organisatorisch kaum umsetzbar sind, erweisen sich teilautomatisierte Verfahren,
insbesondere die Nutzung halbcodierter Eingaben, als praktikabler und lernférdernder.

Zudem zeigt sich, dass die KI-gestiitzte Erkldrung bestehender Codes eine effektive Un-
terstiitzung beim Verstindnis der COSMAS-II-Syntax darstellt. Insgesamt sind die grof-
ten Fortschritte dort zu erwarten, wo KI-Systeme als ergidnzende Hilfsmittel eingesetzt
werden, nicht als vollstindiger Ersatz menschlicher Analysekompetenz.

4 Ergebnisse der KI-gestiitzten Korpusarbeit

Im Rahmen der durchgefiihrten Untersuchung wurde die Leistungsfahigkeit von
ChatGPT bei der Formulierung und Umsetzung von Korpusanfragen in COSMAS II
empirisch getestet. Insgesamt wurden 50 Suchanfragen entwickelt und ausgewertet, um
feststellen zu konnen, in welchem MafBle das LLM in der Lage ist, die spezifische Syntax
und Logik der Korpussprache korrekt zu interpretieren und anzuwenden.

Fiir alle Anfragen, die morphosyntaktische Annotationen erforderten, also die Verwen-
dung des Operators MORPH, wurde das TAGGED-C-Archiv der morphosyntaktisch
annotierten Korpora (CONNEXOR) von COSMAS II genutzt. In allen ibrigen Féllen
kam das W-Archiv der geschriebenen Sprache zum Einsatz.

Die Ergebnisse der Anfragen wurden anschlieend inhaltlich und formal ausgewertet
und in 2 Gruppen eingeteilt, je nachdem, inwieweit die vom LLM generierten Formu-
lierungen der COSMAS-II-Syntax entsprachen. Weiter werden diese Gruppen ausfiihr-
licher vorgestellt.
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4.1 Zum methodischen Vorgehen

Wie bereits zuvor angemerkt, wurde der vorliegenden Untersuchung die Annahme zu-
grunde gelegt, dass die Nutzerinnen und Nutzer kaum mit den Suchoperatoren von COS-
MAS II vertraut sind, iiber wenig oder keine Erfahrung in der Formulierung entspre-
chender Suchanfragen verfiigen und zudem keine computerlinguistischen Kenntnisse
besitzen. Zum Zeitpunkt der Durchfithrung der Untersuchung stand die Version GPT-4.0
von ChatGPT zur Verfiigung, die im Rahmen der Analyse eingesetzt wurde.

Ein erstes praktisches Hindernis ergab sich aus der Anmeldungspflicht fiir COSMAS
II. Da entsprechend der getroffenen Annahmen keine Programmierkenntnisse voraus-
gesetzt werden konnten, wurde dieses Problem auf einfache Weise umgangen: Die vom
Sprachmodell generierten Suchanfragen wurden manuell in das Suchfeld von COSMAS
II tibertragen, anschlieBend wurden Probesuchen durchgefiihrt und die resultierenden
Trefferlisten ausgewertet.

Wie bereits im Einleitungskapitel angedeutet, existieren zahlreiche Anleitungen mit de-
taillierten Erlauterungen und Beispielen zur Formulierung von COSMAS-II-Suchanfra-
gen. Die detaillierte Einarbeitung in diese Materialien ist fiir Nutzerinnen und Nutzer,
insbesondere ohne einschldgige Vorerfahrung, jedoch nur eingeschriankt realistisch, da
sie mit einem betrachtlichen Zeitaufwand verbunden ist. Zudem ist die gezielte Nutzung
der Hilfefunktionen fiir Personen ohne entsprechende Vorkenntnisse nur begrenzt prakti-
kabel. Vor diesem Hintergrund wurde entschieden, das Sprachmodell schrittweise durch
gezielte Prompts an die COSMAS-II-Syntax heranzufiihren. Zu beriicksichtigen ist da-
bei, dass GPT-4.0 zum Untersuchungszeitpunkt noch nicht in der Lage war, selbststén-
dig automatisch auf frei zugingliche Online-Anleitungen zuzugreifen. Zum Zeitpunkt
der Veroffentlichung dieses Beitrags ist dies mit der Version GPT-5.2 hingegen mdglich,
was sich unter anderem an den Verweisen auf die offizielle COSMAS-II-Hilfeseite am
Ende einzelner Informationsabschnitte erkennen ldsst (vgl. Abb. 1 in diesem Beitrag).

Da von keinerlei Vorerfahrung der Nutzerinnen und Nutzer mit den Suchoperatoren von
COSMAS 1I ausgegangen wurde, wurde aus den in Kapitel 3 vorgestellten Ansétzen
jener gewdhlt, der auf eine Interaktion mit dem Sprachmodell in natiirlicher Sprache
setzt. Zeigten sich die generierten COSMAS-II-Abfragen als unzureichend, wurden die
natiirlichsprachlichen Eingaben schrittweise modifiziert, beispielsweise durch die Ver-
wendung von Operatoren, die aus der Schulmathematik oder der elementaren Logik
bekannt sind. Dariiber hinaus wurde das Sprachmodell in den Prompts aufgefordert,
in natiirlicher Sprache zu erldutern, welche Suchoperation durch den jeweils erzeugten
Code im Korpus ausgefiihrt wird. Auf diese Weise konnte {iberpriift werden, ob die zu-
grunde liegende Suchintention korrekt verstanden und umgesetzt worden war.
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In mehreren Féllen fiihrten auch wiederholte Prézisierungen sowie Hinweise auf Fehl-
interpretationen nicht zu zufriedenstellenden Ergebnissen. In solchen Situationen war es
erforderlich, selbststindig in den COSMAS-II-Anleitungen nach geeigneten Suchopera-
toren zu recherchieren und diese dem Sprachmodell als explizite Vorgabe bereitzustel-
len.

Die folgenden Unterkapitel 4.2 und 4.3 widmen sich einer detaillierten Beschreibung der
im Rahmen dieses Vorgehens erzielten Ergebnisse. Zundchst werden Beispiele erfolg-
reicher Umsetzungen der COSMAS-II-Syntax durch das LLM vorgestellt. AnschlieBend
werden fehlerhafte bzw. unzureichende Implementierungen beschrieben, um die Gren-
zen und Herausforderungen beim Einsatz LLMs zur Generierung komplexer Korpusab-
fragen festzustellen.

4.2 Erfolgreiche Umsetzungen der COSMAS-II-Syntax durch das LLM

Von den insgesamt 50 generierten Suchanfragen liel sich eine Gruppe identifizieren,
bei der das LLLM die Syntax, Operatoren und semantischen Strukturen der COSMAS-II-
Anfragesprache korrekt oder nahezu korrekt umsetzte. In diesen Féllen waren die Ergeb-
nisse nachvollziehbar, logisch aufgebaut und fiihrten zu sinnvollen linguistischen Analy-
sen. Typisch fiir diese Gruppe war die korrekte Anwendung der Operatoren /+w, /s0 und
MORPH, das richtige Erkennen von Platzhaltern sowie die Fahigkeit, Kontextanalysen
und Vergleiche zwischen Wortformen, Regionen und Zeitrdumen vorzunehmen.

Die Anfrage &Zeitenwende (Wie hat sich der Gebrauch des Wortes Zeitenwende nach
2022 verdndert?) wurde weitgehend korrekt umgesetzt. Das Modell erkannte, dass das
Prifix & alle Wortformen abruft, interpretierte den Ausdruck nach 2022 zunéchst lokal
statt temporal, konnte aber nach weiteren Hinweisen in natiirlicher Sprache die Sortie-
rung nach Jahr und relativer Haufigkeit vorschlagen.

Auch bei lizensier* (Finde alle Formen von lizensieren und vergleiche sie mit lizenzie-
ren) identifizierte das LLM den richtigen Platzhalteroperator und empfahl die Durchfiih-
rung einer zweiten Vergleichssuche, um Haufigkeiten gegeniiberzustellen.

Fiir die Anfragen Velo und Fahrrad lieferte das Modell korrekte Hinweise auf regionale
Filterung und Berechnung relativer Haufigkeiten pro eine Million Worter. In Kombina-
tion konnte es Synonyme vergleichen, benétigte jedoch fiir die Berechnung eine Bei-
spielanleitung.

Bei der Anfrage Fernsprech*® (Wie kann der Gebrauch von Fernsprecher, Fernsprechan-
lage usw. im Laufe der Zeit untersucht werden?) schlug das Modell zunéchst eine falsche
Syntax zur zeitlichen Einschrankung vor, korrigierte diese aber nach Hinweisen.
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Eindeutig erfolgreich verlief die Anfrage ich /s0 af3, mit der Satzkollokationen gesucht
wurden. Die Syntax /s0 wurde korrekt angewendet, um die beiden Worter im selben Satz
zu finden.

Ebenso zeigte das Modell bei MORPH(A){2} (Suche eine Sequenz von zwei Adjektiven)
ein gutes Verstindnis der morphologischen Operatoren und gab sowohl MORPH(A) /4wl
MORPH(A) als auch die vereinfachte Form MORPH(A){2} korrekt aus.

Auch Abstands- und Ignorierungsoperatoren wurden erfolgreich angewandt: Die Anfra-
gen weil /Aw3:20,s0 MORPH(V), $Fake /+wl $News und unweit /p0 &liegen wurden
vollstandig korrekt umgesetzt. Besonders bei der Letzteren zeigte das LLM, dass es den
Abschnittsoperator /p0 richtig interpretieren und zusitzliche Hinweise zur Sortierung
nach Jahrzehnten geben konnte.

Komplexere Abfragen mit logischen Operatoren wie Propagand*, Querdenker nicht Co-
rona und *tion* und *ung* wurden ebenfalls mit hoher Genauigkeit umgesetzt. Nach
kleineren Korrekturen konnte das Modell den richtigen Negationsoperator sowie kom-
binierte Bedingungen korrekt darstellen.

Auch im Bereich der Mustererkennung zeigten sich solide Ergebnisse. So lieferte das
LLM fiir +?ente+ (Suche nach Wértern mit der Zeichenfolge ente) nach préazisierenden
Hinweisen die richtige Losung ??ente?, sowie fir Merkel* die nahezu korrekte Abfrage
zur Suche nach Wortern, die die Buchstabenfolge Merkel enthalten.

Anfragen, die auf semantische oder pragmatische Beziige abzielten, wurden ebenfalls
erfolgreich verarbeitet. So etwa Wie kann ich untersuchen, in welchem Kontext Bier
steht?, bei der das LLM nach vorherigen Beispielen die Muster korrekt rekonstruierte,
oder Maus nicht Computer*®, wo es die Negation nach einer Korrektur richtig interpre-
tierte.

Auch Suchanfragen mit numerischen oder reguldren Ausdriicken wurden weitgehend
korrekt umgesetzt. Bei viktorianisch* /sO0 (#REG(18[0-9]{2}) | #REG(19[0-1][0-
9711920)) wurde eine funktionierende Losung generiert, die das Ziel (die Kombination
von viktorianisch mit Jahreszahlen zwischen 1800 und 1920) erreichte.

SchlieBlich konnte das LLM bei Anfragen mit logischen Kombinationen mehrere Begrif-
fe oder Phrasen korrekt verkniipfen. Beispiele hierfiir sind (Konrad /+wli Adenauer) ...
(Olaf /+wl Scholz) (Suche nach allen Bundeskanzlern) sowie (zum /+wl Beispiel) oder
(z. /4wl B.) oder (bspw.), die nach Korrekturhinweisen vollstindig korrekte Ausgaben
lieferten. Auch Distanzsuchen wie weit /w4:10 weg oder Wortkombinationen wie Haus*
/w0 *Schuh wurden fehlerfrei erkannt.
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Diese Gruppe erfolgreicher Anfragen verdeutlicht, dass das LLM in der Lage ist, bei klar
definierten, formal eindeutigen Aufgaben die COSMAS-II-Syntax prizise umzusetzen.
Insbesondere bei linearen Operatorstrukturen, morphologischen Suchbefehlen und ein-
fachen logischen Kombinationen erzielt das Modell konsistente Ergebnisse. Schwierig-
keiten traten vor allem bei mehrdeutigen oder zu allgemein formulierten Eingaben sowie
bei numerischen Bedingungen auf. Die Ergebnisse zeigen jedoch deutlich, dass LLMs in
der Lage sind, strukturierte Abfragesprachen partiell korrekt zu reproduzieren, sofern sie
durch geeignete Prompts und klare Instruktionen gesteuert werden.

4.3 Fehlerhafte oder unzureichende Umsetzungen der COSMAS-II-Syntax

Diese Gruppe umfasst alle Anfragen, bei denen das LLM deutliche Schwierigkeiten
zeigte, die Syntax der COSMAS-II-Anfragesprache korrekt zu interpretieren oder anzu-
wenden. Fehler traten vor allem bei der Verwendung von Operatoren, Platzhaltern und
logischen Verkniipfungen auf. Auch das Verstindnis von Zeichenfolgen, Reihenfolgen
und reguliren Ausdriicken erwies sich in vielen Féllen als unzureichend. Héufig waren
wiederholte Korrekturen und erlduternde Beispicle erforderlich, ohne dass eine formal
korrekte Anfrage erzielt werden konnte.

Die Anfrage richtig /+wl ,und’ /+wl wichtig (Suche nach der Wortfolge richtig und
wichtig) zeigte grundlegende Probleme im Umgang mit Anflihrungszeichen und Opera-
toren. Das Modell behandelte und als logischen Operator anstelle eines festen Bestand-
teils der Wortfolge. Auch die Notwendigkeit, die Reihenfolge mittels /+w/ festzulegen,
wurde zunéchst nicht erkannt.

Eine komplexere Variante (richtig /+wl ,und‘ /4wl wichtig) /p0 Antisemitismus fihrte
zu mehrfach redundanten und syntaktisch falschen Ergebnissen. Das Modell gab u. a.
Antisemitismus /p0 ,richtig und wichtig® aus, ohne die iiberfliissige Wiederholung zu
vermeiden.

Bei der Anfrage Standart nicht Standarte**, die den falschen Gebrauch von Standard
untersuchen sollte, wurde der Ignorierungsoperator § falschlich als Negationsoperator
interpretiert. AnschlieBend wurden auch die Zeichen %, - und # irrtiimlich verwendet,
bevor nach wiederholtem Hinweis der korrekte Operator nicht erkannt wurde.

Auch bei der Mustererkennung zeigten sich Defizite. So interpretierte das LLM in
Tele?+on die Platzhalterzeichen ? und + fehlerhaft, indem es mehr Zeichen als erlaubt
zwischen Tele- und -on zulieB3. Erst nach wiederholter Erklarung konnte das Modell 7e-
lefon korrekt als mogliches Ergebnis erkennen.

Bei af oder (habe /50 gegessen) und der erweiterten Anfrage (ich /s0 af3) oder (habe /s0
ich /50 gegessen) oder (ich /s0 habe /s0 gegessen) traten wiederholte Fehler im Umgang
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mit Platzhaltern und logischen Verkniipfungen auf. Die Formulierungen wurden zwar
syntaktisch korrekt, aber semantisch redundant umgesetzt, da zwischen den Varianten
ich habe gegessen und habe ich gegessen kein Unterschied besteht.

Die Anfragen zum Kasusgebrauch, etwa wegen /4wl (mir dir dem einem) (Dativ) und
(wegen /+wl (des eines)) oder meinetwegen oder deinetwegen (Genitiv), zeigten, dass
das Modell Schwierigkeiten hatte, grammatische Rollen korrekt zu erfassen. Objektpro-
nomen wurden irrtlimlich als Genitivformen interpretiert, und die Klammersetzung blieb
fehlerhaft.

Auch im Bereich der Nebensatzanalyse traten Fehler auf. Die Anfrage weil /+w2,50
MORPH(V) sollte Verbletztstellung in Nebensétzen identifizieren, wurde jedoch nur als
Suche nach weil und einem Verb im selben Satz mit bis zu zwei Wortern Abstand inter-
pretiert. Eine logische Differenzierung zwischen Verbendstellung und Verbzweitstellung
war nicht mdglich. Ahnliche Probleme zeigten sich bei weil /+s0 MORPH(V) %+wl,s0 *,
wo zwar die Bestandteile korrekt erklért, jedoch keine funktionierende Gesamtsyntax
generiert wurde.

Auch bei semantischen Kontextanfragen wie &fiisch (Untersuchung des Kontexts von
frisch) blieb das Verstindnis oberflichlich: Das Modell schlug lediglich frisch /+wi*
vor, ohne die Moglichkeit einer Kontextanalyse in den Ergebnissen zu erkennen.

Bei er*in zeigte sich ein partiell korrektes Verstindnis der Escape-Sequenz, jedoch
Schwierigkeiten bei der praktischen Umsetzung. Erst nach Hinweisen konnte das Mo-
dell passende Beispiele wie Arbeiterin® und Arbeiterinnen® nennen.

In der Anfrage Falsch nicht &falsch* (Suche nach Komposita mit Falsch- unter Aus-
schluss des Adjektivs falsch) wurde erneut der falsche Operator % verwendet. Erst nach
dem Hinweis, dass nicht der korrekte Negationsoperator ist, konnte eine korrekte Versi-
on erstellt werden.

Ein weiteres Beispiel fiir semantische Fehlinterpretationen stellt die Anfrage treu #OV
Be*ung dar. Das Modell nannte Betrug oder Belehrung als wahrscheinlichste Ergebnis-
se und konnte den eigentlichen Zusammenhang, etwa Betreuung, auch nach mehreren
Versuchen nicht erkennen. Das Verstindnis von Zeichenfolgen innerhalb eines Wortes
erwies sich somit als stark begrenzt.

Auch bei ber?chtigen (Suche nach berichtigen und berechtigen) nutzte das Modell zu-
nichst regulire Ausdriicke (#REG), statt die geforderten Platzhalter. Erst nach mehreren
Korrekturen wurde ber?chtigen als korrekte Losung ausgegeben. Ein dhnliches Problem
trat bei B?ot auf, wo das LLM Boot und Brot nicht zuverléssig erkannte.
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Bei der Anfrage (wo w0 <sa>) /+s0 (? /w0 <se>), die Sitze mit wo am Anfang und
einem Fragezeichen am Ende finden sollte, gelang erst nach mehrfacher Erklérung eine
anndhernd korrekte Formulierung. Das Modell verwechselte den Platzhalter 7 mit einem
Operator und erkannte erst nach dem Hinweis auf die Notwendigkeit eines Backslashs
(1?) die richtige Syntax.

SchlieBlich erwies sich die Kombination von Operatoren als besonders schwierig. Die
Anfragen raten #IN ver*ten und ente #IN st*en, die nach eingebetteten Zeichenfolgen
in zusammengesetzten Wortern suchten, fithrten zu keinen sinnvollen Ergebnissen. Das
Modell konnte die Funktionsweise des Operators #/N nicht korrekt umsetzen und keine
passenden Wortbeispiele liefern.

Diese Gruppe zeigt deutlich die Grenzen der aktuellen Leistungsfihigkeit von LLMs
im Umgang mit formalen Korpusanfragesprachen. Die meisten Fehler resultierten aus
der Ubertragung natiirlichsprachlicher Logik auf regelbasierte Systeme. Schwierigkei-
ten traten insbesondere bei der korrekten Verwendung von Negations- und Kombinati-
onsoperatoren, der Platzhalterlogik sowie bei verschachtelten Strukturen auf. Auch die
semantische Interpretation komplexer Zeichenfolgen blieb oft unzureichend.

Die Ergebnisse verdeutlichen, dass LLMs zwar in der Lage sind, einfache Strukturen
korrekt zu reproduzieren, bei formal strengen Abfragesprachen jedoch schnell an sys-
temische Grenzen stofen. Verbesserungen konnten durch den Einsatz spezialisierter
Trainingsdatensitze, die gezielt auf linguistische Abfragesprachen zugeschnitten sind,
sowie durch die Kombination mit regelbasierten Parsern erzielt werden. Erst durch sol-
che hybriden Ansétze lieBe sich die Zuverlédssigkeit und Prézision im Umgang mit Kor-
pusanfragen signifikant erhéhen.

4.4 Konzeptionelle und technische Herausforderungen der Untersuchung

Die Auswahl des Korpusverwaltungssystems COSMAS II und des Large Language Mo-
dels ChatGPT ergab sich nach einer Sichtung der verfligbaren Plattformen als nahelie-
gend. Bereits zu Beginn des Forschungsprojekts zeigte sich, dass diese Kombination
sowohl aufgrund ihrer wissenschaftlichen Relevanz als auch der mit ihr verbundenen
technischen und methodischen Herausforderungen besondere Eignung fiir die Untersu-
chung aufweist. COSMAS I, eine der zentralen Plattformen fiir die Korpusforschung
im deutschsprachigen Raum, bietet umfangreiche sprachliche Ressourcen, die fiir die
vorliegende Analyse von zentraler Bedeutung sind. ChatGPT wiederum stellt eines der
bekanntesten und am weitesten verbreiteten Large Language Models dar und gilt damit
als ein naheliegendes Werkzeug fiir die Erforschung KI-gestiitzter Ansétze in der Kor-
pusarbeit.
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Wihrend die Auswahl der Untersuchungsobjekte vergleichsweise unkompliziert erfolg-
te, erwies sich die Entwicklung eines geeigneten methodischen Ansatzes als komplexe
Aufgabe. Zentrale Herausforderung war die Konzeption einer Schnittstelle zwischen
beiden Technologien, die eine niedrigschwellige Nutzung ermoglichen sollte. Von be-
sonderer Bedeutung war hierbei die Frage, inwiefern Studierende ohne vertiefte techni-
sche Kenntnisse in die Lage versetzt werden konnen, prazise und relevante Korpusan-
fragen zu formulieren. In der praktischen Umsetzung zeigte sich jedoch, dass die Reali-
sierung dieses Ziels mit erheblichen technischen und konzeptionellen Schwierigkeiten
verbunden ist. Um die Kl-gestiitzte Unterstiitzung valide gestalten zu konnen, war es
notwendig, das Modell mit doménenspezifischem Wissen iiber COSMAS II zu versor-
gen und damit zu trainieren. Dieses Training setzt wiederum ein detailliertes Verstandnis
der Funktionsweise und der umfangreichen Operatoren von COSMAS II voraus.

Die Verwendung von LLMs wie ChatGPT zur Unterstiitzung in der Korpusforschung,
insbesondere bei der Formulierung und Interpretation von Anfragen in COSMAS 11,
besitzt grundsétzlich das Potenzial, den Zugang zu komplexen sprachlichen Daten er-
heblich zu erleichtern. In der praktischen Anwendung traten jedoch mehrere Schwie-
rigkeiten auf, die sich sowohl aus der spezifischen Struktur der Korpusanfragesprache
als auch aus den Eigenschaften des LLM selbst ergaben. Die Ursachen hierfiir liegen
in der Diskrepanz zwischen der natiirlichsprachlichen Trainingsbasis der Modelle und
den formal-logischen Anforderungen linguistischer Korpusplattformen. Zukiinftige Lo-
sungsansitze konnten in der Entwicklung spezialisierter Trainingsdatensétze, der Inte-
gration regelbasierter Module oder der Kopplung von LLMs mit doménenspezifischen
Assistenzsystemen liegen. Trotz dieser Einschrinkungen bleibt das Potenzial von KI-
basierten Systemen bestehen, insbesondere in der Funktion als Vermittlungs- oder Uber-
setzungsschicht zwischen natiirlicher Sprache und Korpusanfragesprache, um so den
Zugang zu sprachwissenschaftlichen Ressourcen langfristig zu erleichtern.

5 Zusammenfassung

Im Rahmen der Untersuchung wurde das Potenzial von KI, insbesondere des Large Lan-
guage Models ChatGPT, zur Unterstiitzung bei der Formulierung und Durchfiihrung von
Korpusanfragen im Korpusverwaltungssystem COSMAS II analysiert. Ziel war es, zu
ermitteln, inwieweit der Einsatz von LLMs dazu beitragen kann, die Zugéinglichkeit und
Effizienz der Korpusnutzung insbesondere fiir Studierende und Nutzerinnen und Nutzer
ohne vertiefte Kenntnisse der Korpusanfragesprachen zu verbessern.

Die Analyse der Interaktionen zwischen dem LLM und der COSMAS II-Anfragesprache
zeigte sowohl vielversprechende Ansitze als auch deutliche Einschrankungen. LLMs
besitzen grundsitzlich das Potenzial, als niedrigschwellige Unterstiitzung bei der Kor-
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pusarbeit zu fungieren. Durch ihre Fihigkeit, natiirliche Sprache zu verarbeiten, konnen
sie Benutzende bei der Formulierung von Abfragen unterstiitzen und somit den Zugang
zu Korpora erleichtern. Auf diese Weise lassen sich Einstiegshiirden in die Korpusfor-
schung verringern und Lernprozesse in der sprachwissenschaftlichen Ausbildung effizi-
enter gestalten.

Gleichzeitig wurde deutlich, dass die Arbeit mit der spezifischen Syntax von COSMAS
II erhebliche Schwierigkeiten mit sich bringt. Das LLM hatte haufig Probleme, formale
Operatoren und Zeichen korrekt zu interpretieren, wodurch fehlerhafte oder unvollstén-
dige Abfragen entstanden. Diese Beobachtungen verdeutlichen, dass gro3e Sprachmo-
delle zwar iiber ausgeprédgte Fahigkeiten in der Verarbeitung natiirlicher Sprache ver-
fiigen, jedoch bei der Handhabung komplexer, formal definierter Syntaxstrukturen an
ihre Grenzen stof3en. Eine prizise Anleitung und eine klar strukturierte Benutzerfithrung
bleiben daher unerldsslich, um Missverstdndnisse und Fehlinterpretationen zu vermei-
den.

Dariiber hinaus zeigte sich, dass die Qualitédt der Ergebnisse stark von der Formulierung
der Anfragen abhdngt. Wahrend bei einfacheren, eindeutig strukturierten Eingaben zu-
friedenstellende Ergebnisse erzielt wurden, fiihrten komplexere Abfragen mit mehreren
Bedingungen, Operatoren oder linguistischen Spezifikationen haufig zu Fehlinterpreta-
tionen.

Insgesamt ldsst sich festhalten, dass LLMs wie ChatGPT ein hohes Potenzial als unter-
stiitzende Werkzeuge in der Korpusforschung besitzen. Sie kdnnen dazu beitragen, den
Zugang zu sprachwissenschaftlichen Ressourcen zu erleichtern und den Lernprozess
insbesondere fiir Einsteigerinnen und Einsteiger zu unterstiitzen. Um dieses Potenzial
vollstdndig auszuschopfen, sind jedoch gezielte Weiterentwicklungen erforderlich, ins-
besondere durch die Integration fachspezifischer Trainingsdaten, die Anpassung an for-
male Anfragesprachen sowie die Entwicklung benutzerfreundlicher Schnittstellen. Eine
solche Verbindung von linguistischer Prazision und technischer Zugéinglichkeit kdnnte
langfristig entscheidend dazu beitragen, die Nutzung von Korpora im Forschungs- und
Lehrkontext zu optimieren.
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